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FIGURE 1. US CPI inflation; percentage annual change. 
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FIGURE 2. UK CPI inflation; percentage annual change. 
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FIGURE 3. US CPI inflation; percentage month on month change. 
 

 
 
FIGURE 4. UK CPI inflation; percentage month on month change. 
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FIGURE 5. The ADF test for the US month on month inflation rate. 
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FIGURE 6. The ADF test for the US annual inflation rate. 

 
 
FIGURE 7. The ADF tests for the UK month on month inflation rate. 
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FIGURE 8. The ADF test for the annual UK inflation. 
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FIGURE 9. One‐step‐ahead tests for UK inflation. 
 

 
FIGURE 10. One‐step‐ahead tests for the US inflation. 
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FIGURE 11. The conditional variance for the UK inflation. 
 

 
 
FIGURE 12. The conditional variance for US inflation. 
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FIGURE 13. Probability of being in the high inflation regime for the UK. 
 

 
 

 
 
FIGURE 14. Probability of being in the high inflation regime for the United States. 
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NOTES 

1  Rossi  (2013)  argued  that  the  selection  of  the  rolling  window  length  is  crucial  in 
forecasting.  Recent  papers  that  have  explored  the  moving  window  ideas  include 
Medel et al. (2016), Inoue et al. (2017), Hong et al. (2017), and Tang et al. (2021). 

2 See, also, Banerjee et al. (2023) and Blanchard and Bernanke (2023). 

3 All the simulations reported here were carried out on the University of Leicester high 
performance computer ALICE 

4 For the DGP setup with a break, see the details described in Section 4.3. 

5  For  a  summary of  these window selection  techniques,  see Hall,  Tavlas and Wang 
(2023, Section 3). 
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